Optymalizacja hiperparametrdw polega raczej
na wynikach eksperymentow niz na teorii.
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Rozdziat 10

Optymalizacja i wdrozenie modeli

Nasz ostatni wspélny eksperyment bedzie okazja do praktycznego zastosowania informacji
z poprzednich rozdziatéw. Budujac model predykcyjny, tym razem skoncentrujemy sie na
jego optymalizacji, przede wszystkim na dobraniu optymalnych wartosci hiperparametréw.
Poniewaz bedziemy pracowaé z duzym zbiorem danych, liczacym okoto miliona przyktadéw
opisanych ponad setka zmiennych, wszystkie operacje wykonamy po stronie serwera SQL.
Pozwoli to utrwali¢ znane i pozna¢ nowe metody integracji serwera SQL z jezykami R i Python.
Na koncu udostepnimy uzytkownikom gotowy model i wyniki jego predykcji.

Jak zwykle, eksperyment przeprowadzimy zgodnie z wytycznymi metodyki CRISP-DM. Jed-
nak w tym przypadku Panstwa zadanie nie ograniczy sie do zbudowania modelu wedtug
przedstawionych wskazéwek. Chociaz bytby to dziatajacy model, to odpowiednio stosujac
poznane techniki uczenia maszynowego, beda Paristwo mogli znaczaco poprawic jego jakosc.
Zaczynajmy.

10.1.
Zrozumienie problemu

Gdybysmy mieli krysztalowa kule, pozyczalibysmy pieniadze tylko tym, ktérzy nam je zwréca.
Firmy finansowe moga skorzysta¢ z analizy predykcyjnej, aby ograniczy¢ liczbe pozyczek ofe-
rowanych kredytobiorcom, ktérzy najprawdopodobniej ich nie sptaca. Poniewaz zwieksza to
ich zyskownos¢, dzisiaj prawie wszystkie firmy finansowe przeprowadzaja taka ocene ryzyka
kredytowego.
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Naszym zadaniem jest zbudowanie modelu oceniajacego ryzyko kredytowe dla fikcyjnej
firmy pozyczkowej ze Stanéw Zjednoczonych. Dysponuje ona historycznymi danymi o udzie-
lonych kredytobiorcom pozyczkach obejmujacymi informacje o spfatach i statusie poszczegol-
nych kredytéw (rys. 10.1).

Rysunek 10.1. Najwiecej pozyczek jest na biezaco spfacanych (status Current) lub zostato sptaconych
w terminie (status Fully Paid). Pozostate statusy swiadcza o problemach ze zwrotem kredytow,
co oznacza, ze firma ma problem z odzyskaniem ponad 800 min USD pozyczonych klientom

Naszym zadaniem jest zbudowanie modelu, ktéry oceni kredyt jako dobry lub zty. Taki model
bedzie uzywany nie tylko do oceny udzielanych kredytéw, ale réwniez do analiz typu Co by
byto, gdyby?. Firma planuje wykorzysta¢ nasz model do sprawdzania, jak zwiekszenie opro-
centowania pozyczek wptynetoby w réznych stanach na ich sptacalnos¢. Budujac model,
powinnismy pamieta¢, ze na serwerze SQL, ktéry bedzie uzywany do predykcji, nie bedzie
zainstalowanej ustugi SQL Server Machine Learning.

Mamy wiec zbudowa¢ model klasyfikatora, ktéry bedzie dzielit pozyczki na dobre (sptacane
w terminie) i zte (pozostate). Finalny model wdrozymy na serwerze SQL 2019 bez zainstalo-
wanej ustugi uczenia maszynowego.

10.2.

Zrozumienie i przygotowanie danych

Przyktadowe dane pochodza ze strony https://www.lendingclub.com/info/download-data.
action. Sa to dane o pozyczkach udzielonych w latach 2017-2018. Prosze zwréci¢ uwage,
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